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摘　 要： 证券行业存在着大量的标签信息，帮助投资者进行股票的标签分类、板块划分。 如何挖掘证券的标签信息，对于帮助投资者

更快、更准地了解证券市场、板块、股票的情况，具有重要意义。 本文主要研究证券标签信息的挖掘分析技术，包含：标签信息获取、股
票之间、标签之间的关联性分析、股票网络和标签网络分析，以及应用上述分析技术，实现了一种证券市场的标签分析技术。
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０　 引　 言

近年来，随着证券市场和互联网技术的迅猛发

展，证券信息也越来越多。 面对快速多变的证券市

场，投资者需要快速、准确、及时地了解证券市场和

每个股票的相关信息（基本信息、财务信息、行情信

息、新闻信息），确定自己的交易行为。
大量的证券信息给投资者带来了信息过载问

题。 证券信息的挖掘分析，帮助投资者更快、更准地

了解证券市场和各个股票的情况。 近年来，人工智

能的迅猛发展给证券信息的挖掘分析注入新的动

力，智慧金融的研究方向也成为新的热点［１］，这方

面的研究工作包含：算法交易、股票推荐等。
证券市场一般有数千只股票。 证券机构设置了

一些标签（行业、概念、风格） ［２］，帮助投资者对股票

进行标签分类、板块划分。 每个标签对应一个板块，
包含一组股票［３］。 例如“种业”为一个概念标签，对
应的板块包含一组股票“丰乐种业、敦煌种业、登海

种业、荃跟高科、北大荒、隆平高科、农发种业、神农

基因、苏垦农发”。 每个股票对应一组标签。 例如：
中国平安包含一组标签“券商，大盘股，融资融券，

绩优股…”。 这些标签构成了股票的最基本的特

征。 当用户遇到一只陌生的股票时，扫视该股票的

相关标签，就能迅速了解该股票的概貌。
标签提供了股票分类的语义知识。 有些标签之

间存在着层次关系，可以构成标签分类树，见图 １。
有些标签之间存在着语义关联性，可以组成标签网

络，见图 ２。 这些结构性的标签知识，对于帮助人们

分析和理解市场、板块、个股的行情波动的原因，具
有重要作用［４］。

钢加工

钢铁 特种钢 西宁特钢，太钢不锈，沙钢股份

普钢 宝钢股份，鞍钢股份，包钢股份，河钢股份

恒星科技，安泰科技，鸿路钢构

A股

铝 中国铝业，深圳新星，新疆众和，南山铝业

铜 云南铜业，铜陵有色，江西铜业，西部矿业

有色

山东黄金，中金黄金，西部黄金黄金

宏达股份，罗平锌电，中色股份，银泰资源铅锌
煤炭

石油

图 １　 证券市场的标签分类树的示意图
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图 ２　 证券市场的标签网络的示意图

Ｆｉｇ． ２　 Ｓｃｈｅｍａｔｉｃ ｄｉａｇｒａｍ ｏｆ ｔｈｅ ｔａｇｓ ｃｌａｓｓｉｆｉｃａｔｉｏｎ ｎｅｔｗｏｒｋ ｏｆ ｔｈｅ
ｓｅｃｕｒｉｔｉｅｓ ｍａｒｋｅｔ

　 　 在证券市场上，股票之间、标签之间、股票和标签

之间存在着广泛的关联性［５］。 高关联性的股票之间、
板块之间在行情上存在着一定的联动性［６－７］。 本文

将每个股票视为节点，将股票之间的关联性视为边，
共同组成股票网络。 在股票网络上，某些股票的行情

波动可能传染给高关联性的邻居股票节点，在股票网

络上进行扩散。 另外，将每个标签视为节点，将标签

之间的关联性视为边，共同组成标签网络。 某些板块

的行情波动可能传染给高关联性的邻居板块节点，在
标签网络上进行扩散［８］。 因此，如何分析股票之间的

关联性、标签之间的关联性，以及分析股票网络、标签

网络，分析股票之间、板块之间的联动性，对于预测股

票、板块的行情具有重要意义。
Ａ 股市场的证券服务机构，例如：中信证券、国信

证券、同花顺、东方财富等均提供了标签服务，同时通

过人工方式设置行业、概念、风格等标签，提供了证券

市场的板块划分。 但是，上述的标签服务仍然存在着

不足，因其并未对股票之间的关联性、标签之间的关

联性、以及股票网络、标签网络进行深入分析，难以捕

捉高关联性的股票之间、板块之间的联动性。
基于前文论述，本文主要研究证券标签的分析

技术，研究内容包含：证券标签信息获取、标签之间

的关联性分析、股票之间的关联性分析、股票网络分

析、标签网络分析、市场热点分析，帮助投资者进行

股票投资的决策。
１　 证券标签的问题描述

假设，一个证券市场 Ｍ 包含着一组股票， Ｓ ＝
｛ ｓ１，ｓ２， ｓ３，…｝， 其中，每个 ｓｉ 为一个股票。 该市场

也包含着一组标签（板块）， Ｔ ＝ ｛ ｔ１， ｔ２， ｔ３，…｝， 其

中，每个 ｔ ｊ 为一个标签。 Ｍ ＝ （Ｔ，Ｓ）。
证券市场 Ｍ 每一时刻都有一组热点标签集合，

Ｈ ＝ ｛ ｔ１，ｔ２，ｔ３，…｝，Ｈ 是标签总集 Ｔ 的子集。
每个股票 ｓｉ 包含一组标签， ｓｉ ＝ ｛ ｔｉ１， ｔｉ２， ｔｉ３，

…｝。 每个标签 ｔ ｊ 包含着一组股票， ｔ ｊ ＝ ｛ ｓ ｊ１，ｓ ｊ２，ｓ ｊ３，
…｝。

每个股票 ｓｉ 用 ３ 个属性描述：涨幅、热度、强度，

ｓｉ ＝ ＜ ｓ＿ｃｈａｎｇｅｉ，ｓ＿ｈｏｔｉ，ｓ＿ｓｔｒｏｎｇｉ ＞ 。 每个标签 ｔｊ 用 ２
个属性描述：涨幅、热度， ｔｊ ＝ ＜ ｔ＿ｃｈａｎｇｅｊ，ｔ＿ｈｏｔｊ ＞ 。

定义 １　 股票网络 　 将每个股票视为节点，将
股票间的关联性视为边，所组成的网络，称为股票网

络（Ｓｔｏｃｋ Ｎｅｔｗｏｒｋ，ＳＮ）， ＳＮ ＝ （Ｓ，ＥＳ）， 称为股票图。
其中， Ｓ 为该网络的节点集合， ＥＳ 为该网络的边集

合。
定义 ２　 标签网络 　 将每个标签视为节点，将

标签之间的关联性视为边，所组成的网络，称为标签

网络（Ｔａｇ Ｎｅｔｗｏｒｋ，ＴＮ）， ＴＮ ＝ （Ｔ，ＥＴ）， 称为标签

图。 其中， Ｔ 为该网络的节点集合， ＥＴ 为该网络的

边集合。
定义 ３　 热点标签网络　 将每个热点标签视为

节点，将标签间的关联性视为边，所组成的网络，称
为市场热点网络（Ｈｏｔｔａｇ Ｎｅｔｗｏｒｋ，ＨＮ）， ＨＮ ＝ （Ｈ，
ＥＨ）， 称为热点图。 其中， Ｈ 为热点网络的节点集

合， ＥＨ 为该网络的边集合。 热点标签网络是标签网

络的子网。
定义 ４ 　 标签之间的关联性 　 就是 ２ 个标签

ｔｉ，ｔ ｊ( ) 间的边权值 Ｔｉｊ， 即利用 Ｊａｃｃａｒｄ 相似度［９］ 公

式来计算。 标签网络的边权值的运算公式为：

Ｔｉｊ ＝ ｓｉｍ ｔｉ，ｔ ｊ( ) ＝
｜ ｔｉ ∩ ｔ ｊ ｜
｜ ｔｉ ∪ ｔ ｊ ｜

， （１）

所有的 Ｔｉｊ 组成了标签网络的邻接矩阵。 通过

设置标签网络的边权值的阈值，生成所有边权值大

于阈值的边，就可以生成标签网络。
定义 ５ 　 股票之间的关联性 　 就是 ２ 只股票

ｓｉ，ｓ ｊ( ) 间的边权值 Ｓｉｊ， 即利用 Ｊａｃｃａｒｄ 相似度公式

来计算。 股票网络的边权值的运算公式为：

Ｓｉｊ ＝ ｓｉｍ ｓｉ，ｓ ｊ( ) ＝
｜ ｓｉ ∩ ｓ ｊ ｜
｜ ｓｉ ∪ ｓ ｊ ｜

， （２）

　 　 所有的 Ｓｉｊ 组成了股票网络的邻接矩阵。 通过

设置股票网络的边权值的阈值，生成所有边权值大

于阈值的边，就可以生成股票网络。
定义 ６　 股票与标签之间的关联性　 将一只股

票 ｓｉ 在 ３０ 天内的收盘价序列 Ｘ 和一个标签 ｔ ｊ 在 ３０
天的收盘价序列 Ｙ 之间的行情相似度定义为两者间

的关联性，利用 Ｐｅａｒｓｏｎ 相关系数［１０］ 公式来计算。
计算公式可写为：

ρＸ，Ｙ ＝ ｃｏｖ（Ｘ，Ｙ）
σＸ σＹ

， （３）

　 　 定义 ７ 　 股票热度 　 就是股票近期受关注程

度，这体现在行情上就是股票走势的波动性。 如果

股票走势波动很大，无论波动是正向、还是反向，热
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度值都会很高，说明该股非常值得注意。 反之，如果

股票走势平稳，热度就相对较低。 热度计算使用 ５
个特征进行加权。 这 ５ 个特征的权值为本文根据经

验人工给定。
某只股票 ｓｉ 的热度的数学公式为：

　 ｓ＿ｈｏｔｉ ＝ ａｍｐｌｉｔｕｄｅｉ∗１ ＋ ｉｓＵｐｉ∗２ ＋ ｃｏｎｔｉｎｕｅＵｐｉ∗３ ＋
ｇｒｅａｔＵｐｉ∗３ ＋ ｃｈａｎｇｅｉ∗１， （４）

其中， ａｍｐｌｉｔｕｄｅｉ 是 ｓｉ 的振幅 ，振幅 ＝ （当日最

高点的价格 － 当日最低点的价格） ／ 昨天收盘价；
ｉｓＵｐｉ 表示 ｓｉ 每日是否涨跌； ｃｏｎｔｉｎｕｅＵｐｉ 表示 ｓｉ 连续

三天是否上涨或下跌。 如果连续三天上涨则为 １，
或者连续三天下跌也为 １，否则为 ０； ｇｒｅａｔＵｐｉ 表示 ｓｉ
在 ５ 日内累积涨幅或跌幅是否超过 ２０％。 涨幅超过

２０％和跌幅超过 ２０％均为 １，否则为 ０； ｃｈａｎｇｅｉ 是 ｓｉ
的当日涨幅归一化到［－１，１］后的结果。

定义 ８ 　 标签热度 　 就是标签近期受关注程

度。 某个标签 ｔ ｊ 的热度的运算公式可写为：

ｔ＿ｈｏｔ ｊ ＝ ∑
ｎ

ｉ ＝ １
ｓ＿ｈｏｔ ｊｉ ／ ｎ． （５）

　 　 总地来说，标签热度是其包含股票热度的平均

值。
定义 ９　 股票强度　 就是一只股票历史上的触

及涨停数，在一个板块内，强度最大的股票为板块的

龙头股。
定义 １０　 市场热点标签　 就是某一时刻“最活

跃”的标签集合。 本文通过统计发现一天中不同时

刻涨幅最大的股票集合变动很大，但这些股票所属

的总标签集合变动较小。 如果仅将涨幅最大的股票

或标签作为热点，那热点图往往呈现出一种无规律

性。 投资者从极不稳定的热点图中并不能快速得到

有效信息。 为使热点图的结构相对稳定，采用从涨

幅最大的“标签组合”中提取标签的方法，算法描述

如下：
（１）算出某一时刻涨幅 ｔｏｐ３００ 的股票集合 Ｓ。
（２）令“标签组合”的集合 ｃｏｍｂｉｎｅＴ 为空集， 取

Ｓ 中任意两只股票的标签交集作为一个“标签组合”
加入到 ｃｏｍｂｉｎｅＴ 中。

（３）算出 ｃｏｍｂｉｎｅＴ 中各个“标签组合”的平均

涨幅并排序，选出涨幅 ｔｏｐ３００ 的“标签组合”集合

Ｔｏｐ＿ｃｏｍｂｉｎｅＴ。
（４）统计 Ｔｏｐ＿ｃｏｍｂｉｎｅＴ 中出现次数最多的 ３０

个标签作为热点标签集合。
（５）结束。

２　 证券标签信息获取

本文研究的是国内 Ａ 股市场，编写爬虫程序爬

取新浪财经等各大财经门户网站上的 Ａ 股股票数

据和标签数据，其中股票相关的行情数据需要每日

开盘前定时启动爬虫获取并存入数据库。 标签数据

经过去重后存入数据库。 信息获取流程见图 ３。

散户大家庭

东方财富

同花顺

新浪财经

爬虫获取
标签数据

原始数据
入库 标签去重 新数据

入库

爬虫获取A股
股票数据

存入
数据库

图 ３　 证券信息获取流程图

Ｆｉｇ． ３　 Ｓｅｃｕｒｉｔｉｅｓ ｉｎｆｏｒｍａｔｉｏｎ ａｃｑｕｉｓｉｔｉｏｎ ｆｌｏｗ ｃｈａｒｔ

　 　 标签数据的去重步骤如下：
（１）将来源不同、名称相同的标签，合并为一个

标签，同时将这些标签的股票集合也进行合并。
（２）将来源不同、名称不同、但股票集合完全相

同的标签，将其合并为一个标签。
（３）将来源不同、名称不同、但股票集合重合度

在 ７０％以上的标签，人工判定是否去重。
最终，数据库中共有 ３ ５６４ 只股票，其中上证 Ａ

股有 １ ４４３ 只，深证 Ａ 股有 ２ １２１ 只。 经过去重后共

有 ２ ９６９ 个标签。
３　 证券标签分析系统设计和实现

３．１　 功能模块设计

本系统预期达到的目标是实现一个证券标签分

析系统，系统功能主要由 ３ 个模块构成，分别是标签

分析模块、市场分析模块、股票分析模块。 证券标签

分析系统功能图如图 ４ 所示。

证券标签分析系统

自定义
节点
数量

标签分析模块

关键
指标
排序

标签
关联
图谱

伸缩

查找

鼠标
悬浮

自定义
节点
数量

股票分析模块

关键
指标
排序

股票
关联
图谱

伸缩

查找

鼠标
悬浮

市场
热点表

市场分析模块

市场
热点
图谱

图 ４　 证券标签分析系统功能图

Ｆｉｇ． ４　 Ｓｅｃｕｒｉｔｉｅｓ ｔａｇ ａｎａｌｙｓｉｓ ｓｙｓｔｅｍ ｆｕｎｃｔｉｏｎ ｃｈａｒｔ

３．２　 标签分析模块

该模块围绕标签网络 ＴＮ 进行功能设计。 由于
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标签网络节点较多、网络结构复杂，难以展示全网。
因此本文所展示的标签网络为以某个特定标签为中

心的局部标签网络，称为该标签的关联图谱。 选择

一个标签 ｔ０ 作为中心节点，设定节点数量为 ｎ。 标

签 ｔ０ 的关联图谱是一个二跳网络。
第一跳由“ ｔ０ －与 ｔ０ 关联性（定义 ４）最大的 ｎ个

标签 （ ｔ１，ｔ２，…，ｔｎ） ”组成。 见图 ５。
第二跳由“ （ｔ１，ｔ２，…，ｔｎ） －与 ｔ１ 关联性最大的 ｎ个

标签 （ ｔ１１， ｔ１２，…， ｔ１ｎ） ，与 ｔ２ 关联性最大的 ｎ 个标签

（ｔ２１，ｔ２２，…，ｔ２ｎ），…，与ｔｎ 关联性最大的 ｎ 个标签（ ｔｎ１，
ｔｎ２，… ｔｎｎ）” 组成。 见图 ６。 对此可做阐释分述如下。

图 ５　 “人工智能”标签关联图谱的一跳网络

Ｆｉｇ． ５ 　 Ｏｎｅ － ｈｏｐ ｎｅｔｗｏｒｋ ｏｆ ｔｈｅ ＂ Ａｒｔｉｆｉｃｉａｌ Ｉｎｔｅｌｌｉｇｅｎｃｅ ＂ ｔａｇ
ａｓｓｏｃｉａｔｉｏｎ ｍａｐ

图 ６　 “人工智能”标签关联图谱的二跳网络

Ｆｉｇ． ６ 　 Ｔｗｏ － ｈｏｐ ｎｅｔｗｏｒｋ ｏｆ ｔｈｅ ＂ Ａｒｔｉｆｉｃｉａｌ Ｉｎｔｅｌｌｉｇｅｎｃｅ ＂ ｔａｇ

ａｓｓｏｃｉａｔｉｏｎ ｍａｐ

　 　 （１）伸缩：二跳网络可以隐藏，从而达到伸缩的

效果。
（２）鼠标悬停：当鼠标悬停在某一标签节点上

时会出现该标签包含股票的悬浮表，表中股票由对

应的股票强度 ｓ＿ｓｔｒｏｎｇ ，股票热度 ｓ＿ｈｏｔ ，股票涨幅

ｓ＿ｃｈａｎｇｅ 进行描述。

（３）关键指标排序：悬浮表中的股票可以按上

述三种属性进行升序或降序地排列。 如图 ７ 所示。
图 ７ 中已经按股票强度倒序排列。

图 ７　 鼠标悬停在“云计算”标签时的悬浮表

Ｆｉｇ． ７　 Ｈｏｖｅｒ ｔａｂｌｅ ｗｈｅｎ ｈｏｖｅｒｉｎｇ ｏｖｅｒ ｔｈｅ ＂ｃｌｏｕｄｓ ｃｏｍｐｕｔｉｎｇ＂

３．３　 股票分析模块

该模块围绕股票网络 ＳＮ 进行功能设计。 股票

关联图谱仅展示以某只特定股票为中心的部分股票

网络。 用户输入一只股票的名称，即可查找该股票

的关联图谱。
在股票关联图谱的研究中，选择一个股票 ｓ０ 作

为中心节点，设定节点数量为 ｎ。 ｓ０ 的关联图谱是

一个二跳网络。 这里，股票关联图谱采用了“股票－
标签－股票”结构，与定义 １ 中的股票网络不同。 这

样设计的目的在于指导实际投资，比如当“中国平

安”股票上涨时，通过这张图可以发现“金融创新－
深圳金融股”和“养老概念”这两个标签都与中国平

安关联性较强，用户可以考虑购入这两个标签下的

股票，而买入这两个标签下的强度最强的股票最为

保险。
第一跳由“ ｓ０ －与 ｓ０ 关联性（定义 ６）最大的 ｎ

个标签 （ ｔ１，ｔ２，…，ｔｎ） ”组成。 见图 ８。
第二跳由“ （ ｔ１，ｔ２，…， ｔｎ） － ｔ１ 包含的强度最大

的 ｎ 个股票 （ ｓ１１，ｓ１２，…，ｓ１ｎ），ｔ２ 包含的强度最大的 ｎ
个股票 （ ｓ２１，ｓ２２，…，ｓ２ｎ），…，ｔｎ 包含的强度最大的 ｎ
个股票 （ ｓｎ１，ｓｎ２，…，ｓｎｎ）” 组成。 见图 ９。 对此可做

阐释分述如下。
　 　 （１）伸缩：二跳网络可以隐藏，从而达到伸缩的

效果。
（２）鼠标悬停：当鼠标悬停在某一股票节点 ｓｉ

上时会出现与该股相关股票的悬浮表，表中股票由

股票 强 度 ｓｔｒｏｎｇ、 股 票 热 度 ｓ＿ｈｏｔ、 股 票 涨 幅

ｓ＿ｃｈａｎｇｅ 进行描述。 此外还加入了属性“共同标签

数”，该属性与定义 ５ 相符。 故定义 １ 中的股票网络

可由各个股票节点的悬浮表描述。
（３）关键指标排序：悬浮表中的股票可以按上

４１３ 智　 能　 计　 算　 机　 与　 应　 用　 　 　 　 　 　 　 　 　 　 　 　 　 　 第 １０ 卷　



述四种属性进行升序或降序地排列。 如图 １０ 所示。
图 １０ 中已经按共同标签数倒序排列。

图 ８　 “中国平安”股票关联图谱的一跳网络

Ｆｉｇ． ８　 Ｏｎｅ－ｈｏｐ ｎｅｔｗｏｒｋ ｏｆ ＂Ｃｈｉｎａ Ｐｉｎｇ Ａｎ＂ ｓｔｏｃｋ ｃｏｒｒｅｌａｔｉｏｎ
ｍａｐ

图 ９　 “中国平安”股票关联图谱的二跳网络

Ｆｉｇ． ９　 Ｔｗｏ－ｈｏｐ ｎｅｔｗｏｒｋ ｏｆ ＂Ｃｈｉｎａ Ｐｉｎｇ Ａｎ＂ ｓｔｏｃｋ ｃｏｒｒｅｌａｔｉｏｎ
ｍａｐ

图 １０　 鼠标悬停在“浙江世宝”股票时的悬浮表

Ｆｉｇ． １０ 　 Ｆｌｏａｔｉｎｇ ｔａｂｌｅ ｗｈｅｎ ｈｏｖｅｒｉｎｇ ｏｖｅｒ ＂ Ｚｈｅｊｉａｎｇ Ｓｈｉｂａｏ＂
ｓｔｏｃｋ

３．４　 市场分析模块

市场热点是实时更新的，数据库中存储的是分

钟级的行情数据，所以市场热点图谱每分钟都会更

新。 用户查询该图，即可得知热门标签集合及其关

联性。 热点图呈现出节点聚集现象，这些聚集节点

之间边的关系十分复杂，结构相对稳定，往往在一天

中的多数时间内都是热点，而其余的游离节点大多

数情况下在下一时刻就不再是热点了。 投资者通过

该图，可以选择购入聚集现象明显的标签节点下的

股票。
在研究市场热点图谱时可知，市场热点图的结

构符合定义 ３，如图 １１ 所示。 图 １１ 上节点是定义

１０ 中的热点标签。 这些热点标签还可以展开新的

节点，新节点是涨幅最大的标签组合，如图 １２ 所示。
对于市场热点表来说，该表是热点图的表格形

式，表中数据包含热门标签、标签组合及其涨幅，如
图 １３ 所示。

图 １１　 市场热点标签

Ｆｉｇ． １１　 Ｍａｒｋｅｔ ｈｏｔ－ｔａｇｓ ｍａｐ

图 １２　 热点标签组合

Ｆｉｇ． １２　 ｈｏｔ－ｔａｇｓ ｃｏｍｂｉｎａｔｉｏｎ ｍａｐ

图 １３　 市场热点表

Ｆｉｇ． １３　 Ｍａｒｋｅｔ ｈｏｔ ｓｐｏｔ ｔａｂｌｅ

５１３第 ２ 期 兰子柠， 等： 一种证券标签分析技术的研究



４　 结束语

本文从标签角度入手，提出了一种新的证券市

场分析技术。 本文通过构建爬虫获取行情面、基本

面等多种数据构建完整多样的标签数据库，分析标

签之间、股票之间等多种关联性，构建了证券市场的

股票网络、标签网络和热点网络，并合理设计关联图

谱予以展示，揭示个股之间潜在的联动性。 在一定

程度上展示了市场结构和指导了实际投资。 本文受

到国家自然科学基金（６１６７２１８５）的资助。
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健康信息给第三方非法盗用，对老年人加大防范网

络诈骗等违法活动的普及宣传力度。 同时，社区组

织应鼓励拥有法律知识的社区义工或社区民警对老

年人开设相关的讲座，通过真实案例让老年人提升

自身警觉意识。
（４）推动传统思想观念的积极转变。 作为年青

一代，有义务为老年人解答使用社区智慧养老系统

的疑难问题，让老年人清晰认识熟练使用新型技术

产品和运用高科技，将能够有利于日常生活变得更

加便利。 除此之外，作为社区智慧养老产品设计产

商，在产品设计上应遵循简单化、生活化的原则，降
低老年人对高科技产品的抵触感。 社区工作人员和

老年人的亲属也要对老年人做好培训及引导工作，从
根本上消除老年人对高科技产品的使用和接受障碍。
５　 结束语

随着中国老年人口逐年持续攀升，推动社区智

慧化养老服务已迫在眉睫。 而且目前一系列相关政

策措施的出台都有助于社区智慧养老服务的进一步

完善，因此社会中各参与主体应该积极借助互联网

带来的利好机会，主动加入到社区智慧养老服务供

给中来。 接下来的工作则将立足于促进精准匹配老

年人需求的社区智慧养老服务模式发展。
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